MIHICTEPCTBO OCBITU I HAVKU YKPAIHU
3AXIJTHOYKPATHCBKWI HALIIOHAJIbHIAA YHIBEPCUTET
OAKVYJILTET KOMITIOTEPHUX IHOGOPMALIIMHUX TEXHOJIOITI
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POBOYA IIPOIT'PAMA
3 qucUMIUIiHA « TeXHOJIoril rJIH00K0ro HABYAHHS»

CTYIIHb BUILIOI OCBITH — 6akaiaBp

raimy3b 3HaHb — 12 “Indopmaliifibi TexHosorii”

creljanpHIicTh — 122 “Kommn’rotepHi HaAyKu”’

OCBITHRO-TIpo(eciiina nporpama — ,, IlITyuyHUM iHTEaEKT ”

Kadeapa xomn’rorepHoi iH:keHepil

®opma Kype | Cemeerp | Jlexuii [JlaGopartopui| IPC | Tpeninr | Camocr. Pazom 3ajik
HaBAat (roa.) 3aHATTS (roa.) | (rom.) pobora (ron.) cem.)
(roa.) CTYA.
(roa.)
JeHHa 4 7 30 14 3 6 97 150 7

Jo.of 7 z% (

Tepuonias —3YHY
2024



PoGo4y nmporpamy ckiasB K.T.H., AoueHT kadenpu Kl Ouner IMILIYH

PoGoua mporpama 3aTBep/DKE€Ha Ha 3acifjaHHi Kadeapu KOMII'IOTEpPHOI IHXKEHepil,

npotokoi Nel Big 26 ceprins 2024 p. W—;
3aBimgyBau kadenpu / / Jlecst JYBUAK

7 277
// 4

Po3rissHyTO Ta CXBaJeHO TIpymoro 3alesmeueHHs crnenianbHocTi  «KoMm'rorepHi
HayKu», mpoTokos Nel Big 30 cepnus 2024 p.

['omosa I'3C M\/ MupociaB KOMAP

o

Tapant OI1 i W Bacuis KOBAJIb




CTPYKTYPA POBOUOI ITPOTPAMU HABYAJIBHOI AVCITUTTIIHU
" Texuouorii rinOOKOro HaByauHg "

1. Onuc qucunmiing « TexXHoJ0ril riIn00Koro HAaBYAHHSA»

JMucuumiina «TexHoJorii
IJTH00KOr0 HABYAHH»

I'any3b 3HaHb, HATIPAM
niarorosku/ CBO

XapakrepucTuka
HABYAJIBLHOI JUCHUILTIHA

KinbkicTs KpeauTiB — 5

lNany3p 3Hanp — 12

CraTtyc AUCHMIUIIHU —

,IH(pOopMaIiitHi TeXHOI0T1i”|BUOIPKOBa

Moga HaBYaHHS —
YKpaiHChKa

KinbkicTb 3amikoBux |CriemianpHICTh — 122 Pix migrorosku: 4

MOYMTIB: 3 ,,KoMI’toTepHi HayKu”
Cemectp: 7

Kinbkictb 3micToBux|OCBITHRO-TIpOdeciitHa Jlexuii: 30 rox.,

MOIyiB — 4 nporpama — ,, lIITyunuii JlabopatopHui 3ausarTsa: 14

1HTEJIEKT

rona.

3arajibHa KUIBKICTh TOIUH
- 150 ron.

CtyniHp BUIIOI OCBITH -
OakayaBp

Cawmocriiina pobora:
97 ron.

Tpeninr — 6 rog.
[ammuBigyansHa podoTa: 3
roj.

TuXHEBUX TOJUH:
/lenna: 10 rop.,
3 HUX ayAUTOPHHUX — 3 TOI.

Bun nigcymkoBoro
KOHTPOJTIO: 3K




2. Merta ii 3aBJaHHSA TUCHUILIIHHA
" TexHoJ0T11 TJIMOOKOTO HABYAHHA

2.1. MeTa BUBYECHHSA TUCHUILIIHHA

[Iporpama Ta TemMaTWYHUN IUJIaH JUCHUIUIIHKM OPIEHTOBAHI Ha OTPUMAaHHS
CTyJICHTaMU HAaBUKIB Ta 3HaHb I10JI0 PO3POOKH Ta 3aCTOCYBaHHS METOMIB ITMOOKOTO
MAIIMHHOIO HaB4YaHHSI. MeTor0 BHUBUYEHHS IUCHUIUNHKA "TexHomorii rimOoOKoro
HaBUaHHA" € HANaHHS CTYJCHTAM TCOPETUYHUX 3HAHb Ta MPAKTUYHUX HABUUYOK Yy
ramy3i TAUOOKOTO HaBYaHHS, SKE € OJHIEI0 3 KIIOYOBHX OO0JacTeld Cy4yacHOTO
MamuHHOTO HaB4YaHHSA. CTyJICHTH O3HAWOMISTHCS 3 OCHOBHUMH KOHIICIIIISIMH,
METOJaMH Ta AJITOPUTMAMH TIMOOKOTO HaBYAHHS, 30KpeMa HEUPOHHUMHU MEpEKaMH,
apxiTeKTypaMy TJIHOOKOTO HaBYaHHS, a TaKOX iX 3aCTOCYBaHHSM Y peaTbHUX
3aBJaHHSX, TAKUX SIK 00pOOKa 300pakeHb.

CTyneHTH BHBYAlOTh TEOPETUYHI Ta TPaAKTHYHI acleKTH  PO3POOKHU
IIPOTrpaMHOI0 3a0€3MEUCHHS 13 3aCTOCYBaHHSM TEXHOJIOTIN TIMOOKOr0o MAIIMHHOTO
HaBYaHHS, 30KpeMa Il 3aj1a4 Kiacudikallii, reHepyBaHHS Ta CETMEHTAIlli Ha OCHOBI
rIMO0KOI0 MAaIlIMHHOTO HaBYaHHS.

2.2 3aBaaHHA BUBYECHHS JUCIHUILIIHHA

3aBaHHs KypCy IOJISTae B 03HAMOMIICHHI CTYACHTIB 3 Cy4aCHUMH MiAXOJaMU
0 PO3POOKH MPOTPaMHOr0 3a0E3MEeUCHHS Ta BUKOPHUCTAHHS CYYaCHHX €JIEMCHTIB
MIMOMHHOTO MAIlIMHHOTO HAaBYaHHS JJIs Kitacudikallii Ta TeHEpyBaHHS JaHUX.

2.3 Pe3yabTaTy BUBYEHHS IUCHHUILUIIHH

CryaeHTH NOBUHHI:

- BMITH 3aCTOCOBYBATH 3HaHHSA id 1aeHTu(ikanii, (OpMyITIOBaHHS 1
pPO3B’A3yBaHHSl TEXHIYHUX 3a/ay CHELiadbHOCTI, BUKOPUCTOBYIOYH METOMM,
10 € HAOUIBIII MPUJATHUMHU JIJISI IOCATHEHHS TTOCTaBJICHUX II1JIEH;

- BMITH 3aCTOCOBYBAaTH 3HAHHS TEXHIYHUX XapaKTCPUCTHUK, KOHCTPYKTHBHUX
0COOJIMBOCTEM, IPU3HAYCHHS 1 MPABUJI €KCIUTyaTallli MPOrpaMHO -TEXHIYHHUX
3ac001B KOMIT FOTEPHUX CHUCTEM Ta MEPEX JJIs BUPINICHHS TEXHIYHUX 3a7a4
CIIELIaJIbHOCTI,

- BMITH PO3pOOJSATH TporpaMHe 3a0e3ledyeHHs Ha OCHOBI EJICMEHTIB
rIIMOOKOTO MAITMHHOTO HABYAHHS;

- BMITH BHOHMpAaTH TEXHOJOTIl MAIIMHHOTO HaBYaHHSA JUIS  peai3arlii
KOHKPETHHUX 3a]1a4;



3. [Iporpama HaBYAIBLHOI TUCUMUILTIHI
«TexHoJ0rii rMM00KOoro HAaBYAHHA»

3micTroBuit MoayJb 1. BeTyn 10 MAIIMHHOTO HABYAHHS

Tema 1. Bctyn. OcCHOBU MalllMHHOTO HaBYaHHS.

IcTopis po3BUTKY MalMHHOTO HaB4yaHHs. [IpeameTrHa 00jacTh 3aCTOCYBaHHS
€JEMEHTIB MAIIMHHOTO HaBuaHHsA. OCHOBHI TEHJACHII PO3BUTKY MAaIIMHHOIO
HaBuyaHHsA. Oco0JIUBOCTI INIHOOKOr0 HAaBUYAHHS.

Tema 2. CyvacHi anropuT™Myd MalllMHHOTO HABYaHHS.
['muboke naBuyanus (Deep Learning). Pekomenpamiitni cuctemu (Recommender
Systems). Metoau 3umkeHHs po3mipHocTi (Dimensionality Reduction).

Tema 3. 3acoOu po3poOKK CHCTEM Ha OCHOB1 MallTMHHOTO HABYAHHS.

OCHOBHI CyyacHI 1HCTPYMEHTH Ta CEepeIoBHUIIa PO3POOKH CHUCTEM Ha OCHOBI
MAaIllMHHOTO HaBYaHHSA. MoBH mporpamyBaHHs Ta Oi0miorexku. Texwosmorii Python,
Java. Iuctpymentu nns oOpoOku Ta aHamizy JaHuX. [HTerpoBaHi cepeioBHINA
PO3pOOKHU.

3micToBHiT MOAYJIb 2. 3rOPTKOBI HEMPOHHI Mepe:xi

Tema 4. Knacudikaniss HEHpOHHHX MEPEXK.

3aranpHa XapaKTepUCTUKAa HEUpOHHUX. IcTopisi pPO3BUTKY 3TOPTKOBUX
HEUpOHHUX Mepex s kiacudikamii 300paxens. [liaxomm g0 knacudikamii
300pakeHHs. Bumoru 10 mporpaMHOro Ta anapaTrHoro 3a0e3ne4eHHs

Tema 5. EnemeHTH 3ropTKOBOT HEHPOHHOT MEPEXKI.

HocnimxenHss 6a30BUX CKIAIOBUX 3TOPTKOBOI HEWPOHHOI Mepexi. 3roprka.
CyOmuckperuszanis. [loBHo3B’si3HMII 1miap. [lporpamui 3aco0u Ta cepeoBHIIE
PO3POOKH apXITEKTYp 3TOPTKOBUX HEUPOHHUX MEPEK.

3micToBuit MoayJib 3. 'eHepaTUBHI HEHPOHHI MepesKi Mepexi.

Tema 6. ApxiTekTypa Ta IPUHIMUINA POOOTH T€HEPATHBHO-3MAarajibHUX MEPEK
(GANS).

[TonstTss reneparop 1 auckpuminatop. Tunu Tunum apxitektyp GAN. Deep
Convolutional GANs (DCGAN). Conditional GANs (cGAN)

Tema 7. I'eHepaTuBHI 3MarajibHi Mepexi.

OyHKIIIOHYBaHHS Ta MPU3HAYECHHS  3MarajbHUX HEUPOHHUX  MEpPEeK.
ABTOKOyBaIbHUKM Ta  BapiamiiiHi  aBTOKOAYBAJbHUKHU. [lpuHIUnu  poOoTH
BapialliiHUX aBTOKOyBaJIbHUKIB



Tema 8. ['muOoKi HEWPOHHI MepeKi Ui CTUI3AIlT 300pakeHb Ta TEKCTY.
[Tpuknanyu BUKOpUCTAHHS TEHEPATHMBHUX 3MaraldbHUX Mepex. JlocmimkeHHs
cTHI3AMHUX HelpoHHMX Mepex. StyleGAN. Mepexki i reHepaltii TeKCTYy.

3micToBuii MoayJb 4. U-net Mmepe:ki 1151 aBTOMATHYHOI cerMeHTAllil.

Tema 9. 3actocyBanusa U-net mepex.

Tunu U-net mepex. Krnacudikamis. Cermenrtariisi. OOnacTi 3acTOCYBaHHS
HEHUPOHHUX Mepex s cermeHTarlii. IcHyroul apxitektypu U-net mepex Ta OCHOBHI
o0JacTi 3aCTCOyBaHHS.

Tema 10. IlouaTTa nekoaepa Ta eHKoaepa.

[Ipuknagu QopMyBaHHA Jekoiepa Ta €HKoAepa Mg 3actocyBaHHa U-net
Mepexx. PoGora 13 300paxenHsamu. @OopmMyBaHHA HaBYaIbHOI, TECTOBOI Ta
BaJIiAaIliiHOT BUOIPKU JJI 3a/1a4l CETMEHTYBaHHS 300pasKeHHSI.

Tema 11. Cyuacui 6i6mioTeku Ta (PpedMBOPKH JISI 3aCTOCYBaHHS METO/IIB
IMOWHHOTO HABYAHHS.

OcobmuBocti 0i0miorekn TensorFlow, BukopucranHs O0i0di0OTEK I MOBHU
nporpamyBanas Java DL4J. Python. 3acoOu po3poOku cucTeM 3 elleMEHTaMHu
MaITMHHOTO HAaBYaHHS Ha XMApHHUX CEpBicax.



4. CTpyKTypa 3aj1iK0BOro KpeauTy TUCHHUILTIHA
«TexHoJ10rii IIN00KOTr0 HABYAHHS»

Tema KinekicTs rogun
Jlexmii | Jlabopatopni| Camoct | ImmmBimya Tpeninr KoHTpombHi
3aHATTS 1iiHa JIbHA 3axoqu
pobota pobota
3micToBuii Moayab 1. BcTyn JJ0 MAIIIMHHOI'0O HABYAHHSA
Tema 1. Bceryn. OcHoBu | 3 - 8 1 1 [Totoune
MaIlIMHHOI'O HaBYaHHS OINUTYBaHHS
Tema 2. CydacHi anroputMu | 2 1 10
MaIIMHHOIO HaBYaHHS
Tema 3. 3acobu po3poOku | 3 1 8
cHcTeM Ha OCHOBI
MAIIMHHOTO HABYAHHS.
3micToBuii MoayJas 2. 3rOPTKOBI HEHPOHHI Mepexi
Tema 4. Knacudixanis 3 2 9 0.5 2 oToune
HEUPOHHUX MEPEK OTHTYBAHHS
Tema 5. Enementu 3 2 9
3rOPTKOBOT HEHPOHHOT
Mepexi
3micToBnii moayis 3. ['eHepaTUBHI HelPOHHI Mepexi Mepe:xi
Tema 6. ApxiTexTypa Ta 3 1 9 0.5 1 IToroune
IPUHLIUIHN POOOTH OMUTYBAHHS
reHEePaTUBHO-3MarajlbHUX
Mmepexk (GANs)
Tema 7. I'enepaTtuBHi 2 1 9
3MarajbHi Mepexi
Tema 8. 'muboki HeWipoHH] | 3 2 8
MepeKi A CTUIi3aIlil
300paK€Hb Ta TEKCTY
3microenii moxyan 4. U-net Mepe:xi AJ1s1 aBTOMATHYHOL cerMeHTaIlil

Tema 9. 3actocyBanns U- 3 2 9 1 2 MoToume
net mepex OTIUTYBaHHS
Tema 10. Ilonsrra | 2 1 9
JIeKOJIepa Ta EHKOoJIepa
Tema 11. CyuacHi | 3 1 9
610710TeKH Ta (HpeiMBOPKU
JUIL 3aCTOCYBaHHS METOIiB
TTTMOMHHOTO HABYAHHSI.
Pazom 30 14 97 3 6

Tema:
300paKeHb.
Mera:

5. TemaTuka J1alopaTOpPHHUX 3aHATH
JlaGopaTopHna podora Nel.

BuxopuctanHs 3TOpPTKOBHX HEUPOHHUX MeEpexk Ui Kiacudikarlii

HaBuutrchk po3po0ssaTi apXiTeKTypu 3TOPTKOBHX HEHPOHHHX MEPEK




U1 Kiacudikariii 300pakeHb
[Tutanus 1151 0OrOBOPEHHS:
1. Knacudikariiss HSHpOHHHX MEPExK
2. ap 3roptku
3. CyOIMCKpeTU3YIOUHii I1ap

JlabopaTopHna podora Ne2.

Tema: [lepeTBopeHHS ay/110 KOHTEHTY y TEKCT.

Merta: HaBuuTtuce po3poOnsiTé mporpaMHi MOAYMI AJisi KOHBEpTAIil aynio y
TEKCTOBUM (popmar.

[TutanHs 1151 OOTOBOPEHHS:

1. Python, Jupyter Notebook, Kaggle

2. PosmizHaBanHS ayio

3. ®opMyBaHHS TEKCTY

JlabopaTopna po6oTa Ne3.

Tema: ['enepyBanns 300paxens 3 Bukopuctanuim GAN mepex.

Meta: HaBuuTHCh TpOrpamMHO peandizoByBaTH MOAYJl JUIsl TEHEPYBaHHS
300pakeHb

[TutanHs 1151 OOTOBOPEHHS:

1. BUIM TEeHEPATUBHUX MEPEXK

2. OcHOBHI (PyHKIIIT

3. biomioreku misg po3podkun GAN mepex

JlaGopaTopHna podora Ne4.
Tema: Bukopucranns U-net Mmepex aiisi cermMeHTaIli 300pakeHb.
Mera: HaBuuTuCh pO3po0OJIATH CTPYKTYypU €HKOJepiB Ta aekoaepiB U-net
MEpPEK.
[TutanHs 1151 0OrOBOPEHHS:
1. CermenTartig 300paxeHb
2. ITonsaTTs nexoaepa
3. [TonsaTTs eHKOIEPa
6. Opranizauisi i npoBeIeHHsI TPEHIHTY
TemaTuka Tpeninry: IIpoekTyBaHHsS Ta MpaKTUYHE 3aCTOCYBAaHHS aJTOPUTMIB
rIMOOKOTO MAIIMHHOTO HAaBYaHHA Ta po3poOKa BIACHUX apXITEKTyp 3TOPTKOBHUX
HEUPOHHUX MEPEK.
CTyaeHTH BHKOHYIOTH TOCTaBJICHI 3aBIaHHS 11 OOpaHOi HA BJIACHUM PO3Cy.
MpeaAMETHOT 00J1acTi (HAapUKIIaa, MeIUYH1 300paKeHHs, CYITyTHUKOB1 3HIMKH TOIIIO).
TpeHiHr OXOIUTIOE KITIOYOBI ACMEKTH MAIIMHHOTO HAaBYAHHS, TMOETHYIOUH
TEOPETUYHI 3HAHHS 3 MPAKTHUYHUMH HaBHYKamMu. CTyIEHTH OTPUMAIOTh MPAKTHYHI
HAaBUYKH POOOTH 3 apXITEKTypaMu HEUPOHHUX MEPEK.
Mera TpeHiHry: 3a0e3nmeuynTd CTYACHTIB KOMIIEKCHUMH TEOPETUYHUMHU
3HAHHAMU Ta MPAKTUYHUMH HABUIKAMHU B Taly31 MaIlMHHOTO HABYAHHS.



3aBIaHHSA TPEHIHTY:

arwdE

o

Bubip npeametHoi obmacti s kinacudikaiii Ha OCHOBI TTMOOKOTO HaBYaHHS.
BuGip MoBU niporpaMyBaHHsI Ta HaJTAIITyBaHHs 010J110TEK 1 CepeIOBHIIIA.
dopMyBaHHS JaTaceTy.

Po3nonin natacety Ha HaBYAJIbHY, TECTYBAJIbHY Ta BaJliIalliiHy BUOIPKY
TectyBaHHS iICHYIOUMX apXiTEKTyp 3rOPTKOBUX HEHMPOHHHX MEPEXK IS 3ajadi
knacudikamii AlexNet, LeNet, VGG16.

[IpoekTyBaHHSI apXIiTEKTypH 3TOPTKOBOI HEMPOHHOI Mepexi, Moaudikaris
ICHYIOUHX.

[TpoBeneHHs TecTyBaHHS Ha Mpare3AaTHICTh PO3pOOIECHOT apXiTEKTYPH.

7. CamocTiiiHa po0oTa CTy1eHTIiB

Jlist caMOCTIHOT POOOTH KOXKHOMY CTYJIEHTY MPOIOHYETHCS BUKOHAHHS BHOpPAHOTO
HacKpi3HOTro 3aBaaHHs. Opi€eHTOBHA TeMaTHUKa HACKPI3HUX 3aBJaHb:

1.

Po3poOka HEHpOHHOT Mepeki I po3Mi3HaBaHHS 00JIMY Ha 300paKEHHSX

Omnuc: PeanizyBaTu rmuOOKy HEHPOHHY MEPEXy Ui pO3Ii3HABaHHs OOJIMY Ha
300pakeHHsX, BukopuctoByroun apxitektypu CNN (Convolutional Neural
Networks). MoxHa TakoX pO3IVISHYTH BHKOPUCTaHHS TEXHIK NEPEHECEHHS
HABYaHHS.

['eneparuBHi 3MarainbHi Mmepexi (GAN) a1 cTBOpEHHS 300paKeHb

Onuc: Po3poOka reHepaTMBHOI 3MarajlbHoi  MepeXl sl  CTBOPEHHS
CUHTETUYHHUX 300paxkeHb, BUKOpucToByt0oun GAN. MoxHa o0patu pi3HI TUIU
300paxkeHb a00 EKCIEPUMEHTYBATH 3 1X CTHIII3ALI€I0

[locunene HaBuaHHs 715 TpU B Atari

Onuc: BukopuctanHus anropuT™MiB MOCUJIEHOTO HaBuaHHs (Hampukian, Deep Q-
Learning abo A3C) nmns rpu B kiacuydi irpu Atari. MoxHa mOCTIIKyBaTu
e(DEeKTHUBHICTh PI3HUX AITOPUTMIB 200 ONTUMI3AIIMHIX METOIIB.

CermenTariis 300paxens 3a gomomororo U-Net

Omnuc: Po3pobka momeni /st ceTMEHTallli MEIUYHUX 300pakeHb (HAIPUKIA,
MPT abo peHTreHiBChKMX 3HIMKIB) 3a J1oromMororo apxitektypu U-Net.
[IporrHo3yBaHHs 4acoBUX psIiB 3a qonomorow LSTM

Onuc: Bukopucranass LSTM (Long Short-Term Memory) 115 nporso3yBaHHs
(¢iHaHCOBUX a00 TMOroAHMX 4YacoBUX  psaiB. JlOCHIPKEHHS  BIUIUBY
rinepnapaMeTpiB Ha TOYHICTb MPOTHO3Y

Knacudixkarnis tekcty 3a nonomoroto tpancpopmepis (BERT, GPT)

Onuc: Peanizanisi Mozelni Ha OCHOBI TpaHchopmMepa Jutsl Kiaacudikallii TeKCTy Ha
TeMu. MoxkHa Bukopuctatu rotoBi mozgem (BERT, GPT) a6o po3pobutu
BJIACHY.

Po3mnizHaBanHs pykonucHOro Tekcty 3a gornomororo CNN-RNN moneneit

Omnmuc: Peanizariist cucteMu 171 PO3Mi3HABAHHS PYKOITUCHUX CHMBOJIIB 200 CITiB
3 BukopucTtaHHsM moenHaHHs CNN mist o6poOkum 300paxkens 1 RNN mms
aHaJ1i3y MOCI1JOBHOCTI CUMBOJIIB

Jlerexiist 00'exTiB Ha Bijeo 3a qornoMoror YOLO a6o Faster R-CNN



Onuc: BuxkopuctanHd Cy4acHHMX apXiTEKTyp IJs JETEKIi 00'€KTiB Ha BIJEO,

takux Ak YOLO a6o Faster R-CNN,

aBTOMATUYHOTO BHUSBIICHHS 00'€KTIB y peaTbHOMY 4aci
9. I'mnOoke HaBYAHHSI /711 BUSIBJICHHS IIaXpaicTBa B (PIHAHCOBUX TPaH3aKIIIAX

Onuc: Peanizaiiss HelpoOHHOT Mepexi I aHali3y (PIHAHCOBUX JTAHUX 3 METOIO

BUSIBJICHHSI aHOMAJTIH 1 MOKJIMBUX BHITQJIKIB IIaXpanicTBa

3 MCTOIO CTBOPCHHA CHCTCEMH

8. 3aco0u oLiHIOBAaHHA TA METOAH 1€MOHCTPYBAHHS pe3yJIbTATiB HABYAHHS.

Y HaByampHOMY MpOIEC]

34CTOCOBYIOTBLCH:

JIEKIIT,

B TOMy 4HCIl 3

BUKOPHUCTAHHAM MYJIbTHUMENIHHOTO MpoekTopa Ta iHmux T3H; mabopatopHi pobotw,
1HIMBIAYyalibHI 3aHATTS; CAaMOCTIMHA po0oTa CTYJIeHTIB, poOoTa B [HTepHeT.

B mporeci

BUBUYEHHS JIUCIUIUIIHA

«Texnomnorii

IJIMOOKOTO HAaBYaHHSI»

BUKOPHCTOBYIOTHCSI HACTYITHI METOM OIliHIOBaHHSI HABUAIBHOI POOOTH CTYICHTA:
- TIOTOYHE TECTyBaHHS Ta OTIMTYBAHHS;
- OIIIHIOBaHHSI BUKOHAHHS JIA0OPATOPHUX POOIT;

- MOJyJbHa KOHTPOJbHA POOOTa,;

- MIJCYMKOBA OI[IHKA 32 BUKOHAHHS 3aBJlaHb TPEHIHTY;
- OLIHIOBaHHS HACKPI3HOI'O MPOEKTY Y PE3YJbTaTl CAMOCTIHHOI poOOTH.

9. Kpurepii, popMH OTOYHOI0 TA MiAICYMKOBOI'0 KOHTPOJIIO
[TincymxoBuii Oanm (3a 100-0ampHOI 1IKamor0) 3 AucHUILIiHE « TexHomoril
rTMOOKOTO HAaBUAHHS» BHU3HAYAETHCS SK CEPEAHBO3BAKEHA BEIWYMHA, B 3aJICKHOCTI
B1JI IUTOMOI Baru KO>KHOI CKJIaJ{0BO1 3aJIIKOBOTO KPEJIUTY:

Monyns 1 Monynsb 2 Monyns 3
40% 40% 5% 15%
[ToTouHe oIliHIOBaHHS MoaynbHui Tpeninr CamocriiiHa po6oTa
KOHTPOJIb
Cepenne apudmernyne | TecToBi 3aBiaHHs |  OmninroeThes K cepente | OIiHKA 32 BAKOHAHHS i
33 OUIHIOBAHHS (30), . apu(METHYHE 3 OLIHOK 3a IpEICTaBIECHHS
BUKOHAHHS 2 TeopeTuyHi
Ha6OpaTOPHUX pOBiT TS BI/IKO.HaHHﬂ 3aB/IaHb §H6paH0r0
Nol-4 | mpakTHYHA TpeHiHry (7 3aBaaHb) HACKPI3HOTO MPOEKTY
3aaua
[IIkama oniHOBaHHS
3a mkanaorw | 3a 3a mxkasow ECTS
YHIBEPCUTETY | HALlIOHAJIbHOIO
HIKAJI0I0

90-100 BingminaO A (BiIMiHHO)
85-89 Hobpe B (myxe nobpe)
75-84 C (1o6pe)
65-74 3a10BUILHO D (3a10B116HO)
60-64 E (moctaTHbO)
35-59 HezanoBinero | FX (He3a10B1IBHO, 3 MOKIIMBICTIO TOBTOPHOTO CKJIA/TAHHS)
1-34 F (He3a10B1JIbHO, 3 000B’I3KOBUM MOBTOPHUM KYPCOM)




10. IncTpyMeHTH, 0012 JHAHHS TA MPOrpaMHe 3a0e3Me4YeHHs], BUKOPUCTAHHS AKUX

nepeadaYac HABYAJIbHA JUCIHHMILIIHA

No HaﬁMeﬂyBaHHﬂ HOMep TeMHU
1 Sublimetext, linux, jira 1,2,3,4
2, DI4j, python 56,7,8,9
3. Colab 3,4,56,10
4 Sublimetext, linux, jira 1,2,11,4

10.

11.
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