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3 mucnumuiing «Meroau Ta 32c00H reHepaTHBHOIO IHTEJIEKTY»

CTYIiHb BUILOI OCBITH — MaricTp

raay3sb 3HaHb — 12 “TadopMallifiHi TeXHOIOTIT”

crermianpHicTh — 123 “K oM’ I0TEpHA iHXeHepis”

OCBITHBO-TIpOdECiiiHa mporpama — “KoMIr 1oTepHa iHXKeHepis”

Kadeapa KOMII FOTEPHOT imKeHepii

®opma Kype | Cemectp Jlexuii | Mpakmuuni | IPC Tpeninr,| CPC (ron.) Pazom Exs.
HABUAHHS (ron.) (roa.) (ron.) | (rom.) (roa.) (cem.)
Jlenna 1 2 32 14 5 6 93 150 2
3aoyHa 1 2 8 4 0 0 138 150 2

Tepuonins — 3YHY

2024

A7




PoGouy nporpamy ckiiaB Bukianad kapenpu Kl Iletpo JIAIIMHCHKUI

PobGoua mporpama 3aTBep/KeHa Ha 3acimaHHi Kadeapw KOMII'IOTEPHOI IHXKEHepil,
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CTPYKTYPA POBOYOI [TIPOI'PAMU HABUAJILHOI JUCIUATIJIIHU
"METO/U TA 3ACOBU 'EHEPATHMBHOI'O IHTEJIEKTVY"

1. Onuc aucuuiuting "MeToau Ta 3ac00M reHePATUBHOIO iHTEJIeKTY "'

Jducuumiina «Cucremn
00poOku po3noaisieHux 0a3
AAHUX»

I'any3b 3HaHb,
crneniajbHICTD,
CBO

XapakrepucTuka
HABYAJIBHOI JIMCHUILIIHA

KinbKicTh KpeauTiB —
/lenna — 5,

3aouna — 5

raixysb 3HaHb — 12
,H(bDOpMaIIiiiHi
TEXHOJOT1i”

Craryc IMCUMILUIIHU —
BUOIpKOBa
MoBa HaB4YaHHA — YKpaiHCbKa

KinbKicTh 3a/1IKOBUX MOMYJIIB:

CroemanpHICTh — 123

Pix miaroroBku:

/lenna — 4
3aouna - 4.

OCBITH - MaricTp

4 2Kom’rorepua  |/lenna - 1
IHKeHepis” 3aouna -1
CemecTp:
Jlenna — 2
3aouna -2
KinbKicTh 3MICTOBHX MOTYJIIB — Cryninp BUmoi  |[JIexuii:

/lenna - 32 rog.,
3aouna — 8 rop.

JlaGopaTopH1 3aHATTS:
/lenna - 14 Ton.
3aouna — 4 ron.

3arajgpHa KUIBKICTh TOIUH —
/[enna — 150 rop.,
3aouna — 150 ron.

Camocriiina poboTa:
/lenna - 93 Ton.
3aouna — 138 rog.
Tpewninr — 6 rog.

[aauBigyansHa poboTa:
Jlenna - 5 rog.

TrxueBux roauu:
/lenna: 2 cemectp — 10 rog.,
3 HUX ayJUTOPHUX — 3 TO/I.

By mijicyMKoBOTO KOHTPOJTIO
/[enna:

2 ceMecTp — eK3aMeH

3aouna:.

2 ceMecTp — eK3aMeH




2. MeTa ¥i 3aBAaHHA JUCHHUILIIHHA

2.1. MeTa BUBYECHHS TUCHUILTIHA

MeTo1o BUBUEHHS TUCHUILIIHU “MeTon Ta 3aco00U reHEepPaTUBHOTO 1HTENIEKTY
€ (opMyBaHHS y CTYJICHTIB IJIMOOKOTO PO3YMIHHS Cy4acCHHUX IIJIXOJIB O CTBOPEHHS
CHUCTEM IITYYHOTO 1HTEJIEKTY, IO 37aTHI T€HEepYyBaTH HOBI JaHl, 3HAHHSA a00 TBOPUYHUN
KOHTEHT. JMCUMIUIIHA OXOIUIIOE SK TEOPETHUYHI ACMEeKTH, TaK 1 MPAKTUYHI METOJIU
noOyZIOBM TE€HEPaTUBHUX MOJIEJei, O3HAMOMIIIOE CTYJEHTIB 13 CY4YaCHUMH
TEXHOJOTISIMA TE€HEPATUBHOTO HABYAHHSA, TAKUMHU SIK aBTOCHKOJEPH, BEIMKI MOBHI
Mozei, Audy31iHI MOJEN] Ta FTeHepaTUBHO-3MaraibH1 Mepesxi. BaxiIMBOO CK1a10BOIO
€ HaOyTTS HAaBUUYOK PO3pPOOKM Ta 3aCTOCYBAaHHS TE€HEPATHBHUX CHCTEM Yy PI3HUX
raigy3six, BKJIOYalOYu OOpOOKy TEKCTy 1 300pakeHb, a TaK0X MOXJIUBICTh
BUKOPUCTAaHHS LUX 3HaHb y MallOyTH1A mpodeciiiHiil MIsIbHOCTI B cepl MTYYHOTO
1HTEJEKTY Ta KOMIT FOTEPHOI 1HXKEHEPii.

2.2. 3aBJaHHSA BUBYEHHS JMCIUILIIHN.

3aBAaHHSAM JUCHUIUIIHU € 3I00YTTS CTyJACHTaMH TEOPETUYHUX Ta MPAKTUIHHUX
3HaHb 3 OCHOB TMOOYJOBM TEHEPATUBHHUX MOJEJIECH MITYYHOTO IHTEJIEKTY, a TaKOX
OIaHYBaHHS IHCTPYMEHTIB Ta METO/IIB 1X MPOEKTYBAHHS 1 peai3allii.

B pesynbrari BHUBYEHHSA auCHMILUNHM “Meroau Ta 3aco0M T'e€HEPaTHBHOTO
IHTEJIEKTY” CTYJCHTHU NOBUHHI 3HATHU:

- CydYacHI TE€OPETHUYHi, METOJOJIOTIUHI, TEeXHIYHI Ta TEXHOJIOT1YHI OCHOBHU JO
CTBOPCHHSI KOMIIOHEHTIB KOMIT FOTEPHUX CHCTEM.

B pe3ynbraTi BUBUEHHS TUCHUIUIIHU BMITH:

- 3aCTOCYBAaTH Cy4acHI METOAM 1 QIrOPUTMU IITYYHOTO I1HTEIEKTY MJis
pO3B’sA3aHHsl MPaKTUYHUX 3aJad NOpH M0o0ynoBI 1HPOPMALINHUX TEXHOJIOTIH,
MIPaKTUYIHI HABUYKH BOJIOJIIHHS CYYaCHUMU MPOTPAMHHMH 3aCO0aMH.

- BOJIOJITH CYYaCHUMHU TMPOTPAaMHUMHU 3acOo0aMU TPOEKTYBaHHS CHUCTEM
IITYYHOT'O 1HTEJIEKTY.

3. Ilporpama HaBYAJIbLHOI AMCHUILIIHA
«MeToam Ta 32c00M reHePaTHBHOI0 iHTEJIEKTY>

3MmicToBuii Moayab 1. BeTyn 10 reHepaTMBHOIO iHTEIEKTY
Tema 1. Bcryn 10 reHEpATUBHOIO iHTEIEKTY
1. OcHoBHI KOHIeNIii Ta Bu3HadeHHs. 2. Kio4yoBi eTanu po3BUTKY TEXHOJOTIi. 3.
[Tpaktruni npukiIaau BUKOpUcTaHHs. 4. HOBITHI JOCSTHEHHS Ta BIAKPUTTSI B TalTy3i.
Jlitepatypa: 1, 2.

Tema 2. Tunu reHepaTuBHUX MoJ1ejeil
1 Amtoenkoaepu. 2. Bapiamiitni aBroenkoaepu (VAE). 3. I'enepatuBHO-3MarajibHi
Mepexi (GAN). 4. Iudysiitai moaeni. 5. Benuki moBH1 Mmozeni (LLM).

Jlitepatypa: 3, 4.



Tema 3. ABTOCHKOACPU
1. KonmyBanusi Ta jAexomyBaHHS. 2. ApXiTeKTypa aBToeHKozepiB. 3. I[lpuxmamu
BUKOpHUCTaHHA. 4. OOMEKEHHS Ta HEJIOJIIKH aBTOEHKO/IEPiB.

Jlitepatypa: 5.

Tema 4. BapianiiiHi aBToeHKo01€PH
1. JlarenTHU# npocTip. 2. BiAMiHHOCTI BiJ TpaaulliiHUX aBTOeHKOAEpiB. 3. IlepeBaru
Ta HEAOJIKY miaxony. 4. [Ipukiaay BUKOPUCTAHHS.

Jlitepatypa: 5.

3micToBuit MOAYJIb 2. ['eHepaTUBHO-3MAarajibHi HeHPOHHI Mepexi
Tema 5. OCHOBH reHepaTUBHO-3MAraJIbHUX MEPeK
1. ApxiTekTypa reneparopa. 2. ApXiTeKTypa JucKpumiHaTtopa. 3. AJTOpUTM HaBUAHHS
GAN. 4. CxnaaHoIIl HABYaHHS Ta BapiaHTH 1X BUPIIICHHS.

Jlitepatypa: 6.

Tema 6. IIpo0.ieMn HaBYAHHS TeHEPATHBHO-3MATAJIbHUX MeEpex
1. HecrabinbHicTh HaBuaHHs. 2. Pexum komamcy. 3. Wasserstein GAN. 4. TTUR,
LIUKJIIYH] IT1X0IM Ta 1HIII.

Jliteparypa: 7, 8.

Tema 7. Tunu Ta apXiTeKTypH reHepaTHBHO-3MarajbHUX Mepek

1. IToBHo3B’s13H1 GAN. 2. 3roptkoBi GAN. 3. YMoBHI GAN. 4. a1 Bapiarii Ta
iX 0COOJIMBOCTI.

Jlitepatypa: 9.

Tema 8. I'eHepyBaHHSI 300pa:keHb 3a JONOMOIOI0 TeHEPATHBHO-3MATraJbHHUX
MepeK

1. IIpaktuune 3actocyBanHss GAN. 2. AHaii3 1IHCTpyMEHTIB Ta 6107i0TeK IS
po6otu 3 GAN. 3. MeTpuku AJis OIIHKH SKOCTI 300pakeHb. 4. [Ipukiianu peasbHOTO
BUKOPHUCTAHHS y pi3HUX cepax.

Jliteparypa: 10, 11.

3micTroBuii Moayab 3. ludysiitHi Ta MOBHI MoaeJti
Tema 9. OcHoBu 1udy3ilinnx Mogeei

1. Tlonsarrs audysiiinoi moxaeni. 2. [lpuHmun pobotu audysiiiHoi Moxaeni. 3.
[lopiBusinHa 3 iHmMMH TeHepatuBHUMH Mozemsimu (VAE, GAN). 4. Ilpuxnanu
BUKOPUCTAHHS JJIsl CTBOPEHHS KOHTEHTY.

Jlitepatypa: 12, 13, 14.

Tema 10. 'enepyBanus 300paxennb 3a jonomororo Stable Diffusion
1. Amnami3z mnporpamHoro 3acody. 2. Pobora 13 TeKcTOBUMH 3amuTamu. 3.
HanamryBanns napametpiB reHepyBaHHs. 4. Bizyanizaiis pe3ysibTaris.

Jlitepatypa: 15, 16.



Tema 11. Beanki moBHi moaeni (LLM)
1. OcHoBu Tpanchopmepis. 2. Mexanizm yBaru. 3. HaBuanus LLM. 4. Bukopuctanss
LLM.

Jlitepatypa: 17, 18.

Tema 12. GPT-apxiTekTypa

1. OcHOBHI KOMIIOHEHTH Ta iXHs POJb. 2. [[pUHIMN MONepeTHLOTO HaBYaAHHS.

3. Brutus po3mMipy Mozeni Ha ii MoxkIuBOCTI. 4. [IpakTuuHe 3acTOCYBaHHS.
Jlitepatypa: 19-23.

Tema 13. 3acrocyBanus LLM
1. Peanizauist LLM. 2. BukopucranHs aiis reHepyBaHHsI TEKCTY. 3. AHaIII3 CepBICY
HuggingFace. 4. [Ipukian peanizaiiii yat-60ta.

Jliteparypa: 24-26.

3microBuit moayabr 4. IvcrpymenTH Ta cepBicu s podorm 3
reHepaTUBHUMH MOJEJISIMU
Tema 14. Oninka reHepaTUBHUX MOJIe/IeH
1. Metpuku OIIHKK 300pakeHb. 2. MeTpuku OIIIHKM TeKCTiB. 3. Bukopucranus
eKcrepTHOI OlIHKU. 4. [TopiBHSHHS PI3HUX MIAXOIIB 0 OIIHKH PE3yIbTaTIB.
Jliteparypa: 27, 28.

Tema 15. BuxkopucTaHHA XMApHHUX CepPBICIB Vi1 HABYAHHS TIE€HEPATHBHMX

MojeeH

1. AHami3z XxMapHuX cepBiciB. 2. BHUKOpHUCTaHHS XMapHUX CEpPBICIB JJii HAaBYAHHS

mozeneid. 3. TlopiBHAHHS CepBICIB JUIsl TEHEPYBAaHHS 300pakeHb Ta TEKCTIB.

4. Ontumi3zanisg BUTPAT 1 MacluTabyBaHHs MOJIEJIEH B XMapHUX CEpeIOBUIIAX.
Jlitepatypa: 29, 30.

Tema 16. Ananis ¢ppeitMBOpPKIB AJ151 po0OTH 3 reHePpATUBHUMM MOACJIAMU
1. Bukopucranus rotoBux API mns remepamii kontenty (OpenAl, Hugging Face,
Stability AI). 2. Orisag ¢peliMBOpKIB aiii pOOOTH 3 TI'€HEPATUBHUMH MOJCISMH
(TensorFlow, PyTorch). 3. Interpamiss reHepaTHBHUX Mojeiel y BeO-I0JaTKH.
4. TTnardopmu IS MBUIKOTO PO3TOPTaHHS T'€HEPATUBHUX MOJICIICH.

Jliteparypa: 31-33.



4. CTpyKTypa 3a71iKOBOr0 KpeauTy TUCUMILTIHA
«MeTtoau Ta 32c00H reHEPATUBHOIO iHTEJIEKTY»

(nenHa ¢popma HaBYAHHS)

KinpkicTs rogun

Jlexmii | Ilpakt| Camoc | ImauBi| Tpenin| KontposbHi
WYHI | TiHA | IyaJbH r 3axoau
3aHATT| poOoTa a
o pobota

3micToBuii MoayJab 1
Tema 1. BeTyn 10 reHepaTUBHOTO 2 6 OnurtyBaHHS
IHTEJICKTY
Tewma 2. Tunu reHepaTUBHUX MOJENEH | 2 6 1 OnuTyBauus
Tema 3. ABTOEHKOJEpHU 2 6 OnutyBaHHs
Tewma 4. Bapiariiiini aBToeHKOIepH 2 6 OnuryBanus
3micToBHii MOYJIb 2
Tema 5. OcHOBU reHEpaTHUBHO- 2 6 OnuryBaHHS
3MarajabHUX MEPEK
Tewma 6. [IpobreMu HaBUaHHS 2 6 1 OnuryBaHHs
TeHepaTUBHO-3MarajibHIUX MEPEK
Tema 7. Tumnu Ta apXiTeKTypu 2 6 2 OnutyBaHHS
TeHePAaTUBHO-3MarajibHIX MEPEK
Tema 8. ['enepyBanHs 300pakeHb 3a 2 6 6 OnuryBaHHs
JIOTIOMOTOF0 TeHEePaTUBHO-3MaralbHUX
Mepex
3micToBuii MOaYJIb 3
Tema 9. OcHoBU nudy3iitHUX Moxenel | 2 6 OnuTyBaHHs
Tema 10. 'enepyBanHs 300pa’keHb 3a 2 4 6 OnuTyBauus
nonomMororo Stable Diffusion
Tewma 11. Benuki moBH1 moneni (LLM) | 2 6 2 2 OnuTyBauus
Tema 12. GPT-apxiTekTypa 2 4 6 OnutyBaHHS
Tema 13. 3acrocyBanus LLM 2 6 OnuryBaHHS
3micToBuii Moay.Ib 4
Tema 14. Oninka reHepaTUBHUX 2 6 OnuryBaHHs
MoOJIeIen
Tema 15. BukoprcranHs XMapHUX 2 3 1 OnwuryBaHHS
CEPBICIB JIJIsl HABYAHHS T€HEPATHBHUX ’
MoOJENnen
Tema 16: Anamniz GpperiMBOPKIB IS 2 6 OnuTyBaHHS
po0OTH 3 TeHEPATUBHUMU MOJIEIISIMH
Pazom 32 14 93 5 6 OnuryBaHHA




(3aouna ¢popma HaABYAHHS)

KinekicTts roauu

Jlexmii Jlabopartopni | CamocriiiHa
3aHATTS pobGora

Tema 1. BcTyn 10 reHEepaTUBHOTO 1HTEIEKTY 8
Tema 2. Tunu reHepaTUBHUX MOJIEIICH 1 8
Tema 3. ABTOEHKOAEpU 10
Tewma 4. Bapiartiiini aBToeHKOIepH 12
Tema 5. OCHOBM reHEpaTHBHO-3MarajbHUX MEPEK 1 12
Tema 6. [IpobieMu HaBYaHHS T€HEPATUBHO- 8
3MarajbHUX MEpex
Tema 7. Tumu Ta apXiTEeKTYpu T€HEPaTUBHO- 8
3MarajbHUX MEpex
Tema 8. I'enepyBaHHs 300pakeHb 3a JOTIOMOI OO 1 1 8
TeHEePaTUBHO-3MarajlbHUX MEepex
Tema 9. OcHoBu audy3iiHUX Mojaeneit 1 8
Tema 10. ['enepyBanHs 300paXkeHb 3a JTOTIOMOTOIO 1 8
Stable Diffusion
Tema 11. Benuxki moBHi Mmozeni (LLM) 8
Tema 12. GPT-apxitektypa 8
Tema 13. 3acrocyBanns LLM 1 1 8
Tema 14. Oninka reHepaTUBHUX MOJeTNei 8
Tema 15. BukopucTtanHs XMapHHUX CEpBICIB JUIs 8
HaBYaHHS FeHepaTUBHUX MoOJieen
Tema 16: Anani3 ¢ppeiMBOpPKIB Ui POOOTH 3 8
TeHEPATUBHUMH MOJICIISIMU
Pazom 8 4 138

5. TemaTuka NpaKTUYHUX 3AHATH

IpakTnune 3anarra Ne 1.

Tema: CtBopenHs 300paxeHs 3 Bukopuctanasim GAN.

Merta:

ITurannas 1151 00roBOPEHHS:
1. IMpuamn po6otn GAN.
2. CyyacHi apXITEKTypH.

3. AITOPUTM HaBYaHHS.
Jlitepatypa: 1-11.

IIpakTuune 3ansarTs Ne 2.

Tema: CtBopeHHs 300paxeHb 3 BUKopuctaHHsaM Stable Diffusion.

Mera:
iHcTpyMeHTY Stable Diffusion.

JlocmiguT  mporec TEeHEepyBaHHS 300pakeHb 3 BHUKOPUCTAHHSAM
TeHEPATUBHO-3MAaraJIbHUX HEHPOHHUX MEPEK.

JocniguTu npouec TeHepyBaHHS 300pakeHb 3 BUKOPUCTAHHAM




[TutanHs 17151 OOTOBOPEHHS:
1. udys3iiini Mmoaeni.

2. [TapameTpu HaBYaHHS.

3. [Ipunummn podoTu.
Jlitepatypa: 12-16

IIpakTuune 3ansarrs Ne 3.

Tema: Jlocmmkenns ta ananiz ChatGPT.

Meta: IlpoananizyBatTd MOXKJIMBOCTI Belukoi MoBHOI wmoxemi (LLM) nHa
npukiaai ChatGPT, mocmiautu ii 0oOMEXEeHHS Ta MOXIJIMBOCTI B 3ajlauax TreHeparii
TEKCTY.

[Tutanus 17151 0OTOBOPEHHS:

1.GPT-apxitexTypa.

2. ApxiTekTypa Tpanchopmepis.

3. Mexani3m yBaru (attention).

Jliteparypa: 17-24

6.Opranizaunis i npoBeleHHS TPEHIHTY 3 TUCHUILIIHA
«MeTtoau Ta 32c00H reHEPATUBHOIO iHTEJIEKTY»

Neni/m Buj poborn Ilopsinok NpoBeieHHsI TPEHIHTY

1 Hocnimxenns GAN mepex | — XapakTepuCTHKHU pi3HUX apxitekTyp GAN;
- TlopiBasHHA apxiTekTyp GAN;

- Amnamni3 anroputmy HaB4aHHs GAN;

- Immnementaniss DCGAN Ha mosi Python.

2 Hocnimxenns nudysiiHux | — XapaKTepuCTHKU AUPY31HMHUX MOJIENel;
Mojienei - Bcranosnenns nporpamuoro 3aco0y Stable Diffusion;
- CunTes 300paxkeHs 3a qonomororo Stable Diffusion.
3 Omuinka CHUHTE30BaHMUX | — AHaJI3 METPUK JIJIs OLIHKH 300paKEeHb;
300pakeHb - CkpunT OLiHKH 300paxeHb Ha MOBi Python;

- BukopucranHs XMapHMX CepBiCiB Ans poOOTH 3
TE€HEPAaTUBHUMHU MOJIEIISIMH.

7. CamocTiiina po6oTa cTyeHTIiB (iAr0TOBKa HACKPIZHOT0 MPOEKTY)
(neHHa (hpopMa HABYAHHS)

Ne Temaruka 3aBnaHHs
n/n
1 OCHOBU TE€HEPAaTUBHOI'O IHTEJIEKTY: MOHATTA, NpuHIMNU | [IpoekTyBaHHS apXITEeKTypHu
poboru Ta Tunu reHepatuBHuX Mozenedt (GAN, VAE, | reHepaTuBHO-3MaraibHOL
mudy3iiHI Moen). Mepexki (GAN) gans  3amagi
- re’eparii 300pakeHb.
2 ApXiTeKTypa reHepaThBHO-3MaraiibHUX Mepex (GAN): parl p
. . OOrpyHTYBaHHS BUOODPY
rereparop i nuckpuminarop. [Ipunuun podoru GAN. . g
KOMIIOHEHTIB ~ reHeparopa 1
3 Bubip Ta mnpoektyBanHs apxiTektypun GAN-Mepexi. | muckpuMiHaTopa.
[TopiBHSHHS  pI3HMX  apXiTEKTyp TEHEpaTopiB  Ta
JTUCKPUMIHATOPIB Y TEHEPATHBHO-3MaraJIbHUX MEpeKax.




4 Peamizanis apxitexktypu GAN-mepexi Ha moBi Python. | Peanizamis o0Opanoi
BuxopucranHs ocHOBHHMX (peldMBOpKIB miisi poOotu 3 | apxitektypy GAN Ha MOBI
TeHEPaTUBHUMH MOJICIISIMH. Python 3  BuKOpHCTaHHSIM

—— 6i6miorex  TensorFlow  abo

5 Metoau Ta npoOiemMu HaBYaHHS T€HEPATUBHUX MOJEIEH: .

. PyTorch. TectyBanus mozeni Ta
HECTaOUIbHICTh HABYAHHS, KOJIATIC PEKUMY. s .
aHaJIi3 pe3ysbTaTiB reHeparii.

6 ApxiTeKkTypa reHepaTuBHUX Mmojeneil y Python: ocHoBu
Bukopuctanus TensorFlow ta PyTorch must peamizamii
MOJIEJIEN.

7 Bukopucrtanns 6105110TeK AJs MIBUJKOTO po3ropTaHHs Ta | Bukopucranus TOTOBHUX
HABYAHHS T€HEPAaTUBHUX Mojeneil. AHani3 moxiuBocrelt | 6i6miorek 1 API (Hugging Face,
API Ta XMapHUX CEpBICIB /11 HABYAHHS MO/JIEIICH. TensorFlow, PyTorch) s

- - = pO3TOpTaHHS  Ta  HaBYAHHS

8 OmiHka SIKOCTI TEHEPATUBHUX MOJENEH: METPHKH JUIs . .

. . TeHEePaTUBHOT MOJelI.
OIIIHKH SIKOCT1 3T€HEPOBAHOTO KOHTEHTY. )
HanamryBanns rapaMeTpiB
HAaBYaHHS Ta OI[IHKAa SKOCTI
MOJIeTi 33 JIOTIOMOTOX0 METPHK.
(3a04yHa popmMa HABUYAHHSA)

Ne Tematuka

n/n

1 OCHOBU TEHEpaTUBHOI'O 1HTENEKTYy: MOHATTS, NMPUHLUUNU pOOOTH Ta TUIU TE€HEPAaTUBHHUX
mopeneit (GAN, VAE, nudys3iiini mozaeni).

2 ApxiTekTypa TreHepaTHBHO-3MaranbHux Mepexx (GAN): reHeparop 1 JUCKpPUMIHATOP.
[Tpunuun podotu GAN.

3 Bubip Tta mnpoektyBaHHs apxiTekTypu GAN-mepexi. IIOpiBHSHHSA pI3HUX apXiTEKTyp
reHepaTopiB Ta IUCKPUMIHATOPIB Y T€HEPATUBHO-3MarajibHuX Mepexax.

4 Peanizanis apxitrektypu GAN-mepexxi Ha wmoBi Python. BukopucranHs OCHOBHHUX
(bpeitMBOPKIB /171 pOOOTH 3 TEHEPATUBHUMU MOJICIISIMH.

5 Mertoau Ta npobyiieMy HaBYaHHS T€HEpaTUBHUX MOJIENel: HecTaOlIbHICTh HaBYaHHS, KOJIAIIC
pEeXUMY.

6 ApxiTekTypa reHepaTuBHUX Mozeneil y Python: ocHoBu Buxopucranus TensorFlow Tta
PyTorch ans peanizauii moaeneit.

7 Bukopucranss 6i6;110TeK A7 MIBUIKOTO pO3rOpTaHHs Ta HABYaHHS F€HEpaTUBHUX MOJeNeil.
Amnani3 moxiuBoctelr API Ta xmMapHUX cepBiciB /Uil HABYaHHS MOJIEINIEH.

8 OmiHKa $KOCTI TEHEPAaTUBHHUX MOJENEeH: METPUKH HJis OIlIHKH SIKOCTI 3Te€HEPOBAHOTO

KOHTCHTY.

8. 3aco0u OLiHIOBAHHA Ta METO/IM IEMOHCTPYBAHHS Pe3yJIbTATIB HABYAHHS

Y HaByalbHOMY TMpOIECI 3aCTOCOBYIOTHCS: JIEKIli, B TOMYy 4YHCTl 3

BUKOPDHCTAHHSAM MyJbTUMeAla mpoekropa Ta iHmmX T3H; mnpakTuuHi 3aHATTS;
IHIUBITyaJIbHI 3aHATTS; BUKOHAHHS poOoTH B [HTEpHET.

Y mpomeci BUBYEHHS JUCIUIUIIHM BUKOPUCTOBYIOTHCA Taki 3acobu

OI[IHIOBaHHSI T4 METOJU IEMOHCTPYBAHHS PE3yJbTaTiB HABUYAHHS:

- MOTOYHI OMUTYBAaHHS;
- MOJAYJIbHE TECTYBaHHS;




- npe3eHTallli pe3yibTaTiB BUKOHAHHS MPAaKTUYHUX 3aBJaHb;
- OI[IHIOBaHHSI PE3yJIbTaTiB BUKOHAHHS TPEHIHT1B;
- OIIHIOBAHHS PE3yIbTATIB CAMOCTIHHOI poOOTH;

- eK3aMEH.

9. Kpurepii, popMu moTouHOro Ta miiICyMKOBOIro KOHTPOJIIO
[TincymkoBwmii 6an (3a 100-6anpHOT IKaI010) 3 AUCHUTIIIHA «CuCTeMH 00pOOKHU
BU3HAYAETHCS 5K CEPEAHBO3BAKECHA BEIMYHHA,

posnojiieHux 0a3  JTaHuX»
3aJICKHOCTI BiJ] MUTOMO1 Bard KOKHOI CKJIAJIOBOT 3a1iIKOBOTO KPEIUTY:

B

Mopyns 1 Monyib 2
y y Monyib 3 Monyib 4
20 % 20 % 5% 15 % 40%
[ToToune MopynbHuii . CamocriitHa
. Tpeniuru Ex3amen
OLIIHIOBAHHS KOHTPOJIb pobota
[TucemoBa 2 TEOPEeTUYHHX
Cepenne
pobora: BuxonaHHs MUTaHHS 2 0
Cepenne apupmMeTHIHe . -
2 TEOPETUYHUX HACKpPI3HOTO 25 6amm = 50
apudmeTuyHe 3a 3a ) .
nuTaHHsA, | MPOEKTY i3 3 Oauis,
3 MPaKTUIHHUX BHKOHAHHS 3 .
3ajaJa, 3aBJIaHb 3amaua = 50
3aHSATTA . 3aB/IaHb .
TECTOBI OaiB
3aB/IaHHA
[IIxama omiHOBaHHS
3a mkanomw | 3a 3a mkajnow ECTS
YHIBEPCHTETY | HALIOHAJIBHOIO
HIKAJI0I0
90-100 BigMminHO A (BIIMiHHO)
85-89 Hob6pe B (myxe mobpe)
75-84 C (m06pe)
65-74 3a10BUILHO D (3a10B1IbHO)
60-64 E (mocraTHbO)
35-59 HesanoBinsHO FX (He3amoBIbHO, 3 MOKJIMBICTIO TOBTOPHOTO CKJIA/IaHHS)
1-34 F (He3anoBiibHO, 3 000B’I3KOBHM MOBTOPHUM KYPCOM)

10. IncTpyMeHTH, 00/1aITHAHHS TA MPOrpaMHe 3a0e3nevYeHHs, BAKOPUCTAHHS
SIKUX Mepeadavyac HaBYAJIbHA IUCIUILIIHA

HaiiMmeHnyBaHHs

Homep Temu

Python, Jupyter Notebook, Web Browser
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